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Abstrak. Teknologi informasi telah mendorong pengembangan metode 

prediksi berbasis data untuk meningkatkan efisiensi bisnis, termasuk di 

industri ritel. Amanda Brownies Outlet Kesambi Cirebon menghadapi 

tantangan dalam memprediksi penjualan akibat pola konsumen yang dinamis. 

Penelitian ini bertujuan untuk mengembangkan model prediksi penjualan 

menggunakan regresi linear guna meningkatkan akurasi dan efisiensi 

pengelolaan stok. Pendekatan CRISP-DM digunakan dalam penelitian ini, 

dengan enam tahap utama: pemahaman bisnis, pemahaman data, persiapan 

data, pemodelan, evaluasi, dan implementasi. Data penjualan dari Juni hingga 

Agustus 2024 digunakan sebagai sumber utama analisis. Model dibangun 

menggunakan RapidMiner dengan pembagian data 70% untuk pelatihan dan 

30% untuk pengujian. Evaluasi model menunjukkan nilai Root Mean Squared 

Error (RMSE) sebesar 16,890, yang mengindikasikan tingkat kesalahan 

prediksi yang rendah. Hasil ini menunjukkan bahwa model regresi linear dapat 

membantu pengelolaan stok secara lebih efektif, mengurangi risiko kelebihan 

atau kekurangan stok, dan mendukung optimalisasi rantai pasokan. Temuan 

ini menegaskan efektivitas regresi linear dalam prediksi penjualan dan 

membuka peluang untuk pengembangan model lebih lanjut dengan 

mempertimbangkan variabel tambahan atau algoritma machine learning yang 

lebih kompleks 

 

Abstract. Information technology has driven the development of data-driven 

prediction methods to enhance business efficiency, including in the retail 

industry. Amanda Brownies Outlet Kesambi Cirebon faces challenges in 

predicting sales due to dynamic consumer patterns. This study aims to develop 

a sales prediction model using linear regression to improve accuracy and 

stock management efficiency. The CRISP-DM approach is applied, consisting 

of six main stages: business understanding, data understanding, data 

preparation, modeling, evaluation, and implementation. Sales data from June 

to August 2024 serve as the primary source for analysis. The model is built 

using RapidMiner, with data split into 70% for training and 30% for testing. 

Model evaluation results indicate a Root Mean Squared Error (RMSE) of 

16.890, suggesting a low prediction error. These findings demonstrate that the 

linear regression model can effectively support stock management, reduce the 

risk of overstocking or stock shortages, and optimize the supply chain. The 

results confirm the effectiveness of linear regression in sales prediction and 

highlight opportunities for further model improvement by incorporating 

additional variables or more complex machine learning algorithms. 
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1. PENDAHULUAN  

Dalam era digital saat ini, penggunaan 

teknologi informasi telah berkembang pesat dan 

memberikan dampak signifikan terhadap berbagai 

sektor industri, termasuk industri ritel. Penerapan 

analisis data dan machine learning dalam prediksi 

penjualan menjadi strategi utama dalam 

meningkatkan efisiensi bisnis dan pengelolaan rantai 

pasokan[1]. Salah satu metode yang umum 

digunakan dalam prediksi penjualan adalah regresi 

linear, yang mampu mengidentifikasi pola hubungan 

antara variabel-variabel yang mempengaruhi 

penjualan [2]. Dengan memanfaatkan teknik ini, 

perusahaan dapat membuat keputusan yang lebih 

tepat dalam perencanaan persediaan dan strategi 

pemasaran [3]. 

Meskipun regresi linear telah banyak 

diterapkan, tantangan utama dalam 

pengembangannya terletak pada akurasi prediksi 

yang masih dapat ditingkatkan. Faktor eksternal 

seperti perubahan tren pasar, promosi, dan musim 

dapat mempengaruhi hasil prediksi, sehingga 

dibutuhkan pendekatan yang lebih kompleks [4]. 

Oleh karena itu, penting untuk mengevaluasi 

efektivitas regresi linear dalam prediksi penjualan, 

khususnya dalam konteks bisnis yang memiliki pola 

permintaan yang dinamis [5].  

Berbagai penelitian telah dilakukan untuk 

mengimplementasikan regresi linear dalam prediksi 

penjualan. Studi yang dilakukan oleh [6] 

menunjukkan bahwa metode regresi linear mampu 

memberikan prediksi yang cukup akurat dalam 

analisis penerimaan mahasiswa baru, meskipun 

terdapat faktor lain yang belum diperhitungkan. [7] 

menemukan bahwa regresi linear dapat digunakan 

dalam peramalan penjualan industri makanan ringan 

dengan hasil yang cukup baik, meskipun model ini 

kurang akurat dalam menangani data dengan 

fluktuasi tinggi. 

Selain itu, penelitian oleh [8] mengenai 

prediksi jasa pengiriman barang menunjukkan 

bahwa regresi linear dapat memberikan gambaran 

umum tentang tren penjualan, tetapi masih memiliki 

keterbatasan dalam menangani variabel non-linear. 

[9] juga meneliti penggunaan regresi linear untuk 

memprediksi penjualan sepeda motor, dengan hasil 

yang menunjukkan bahwa model ini cukup andal 

dalam kondisi pasar yang stabil. Dengan demikian, 

meskipun regresi linear telah terbukti efektif dalam 

banyak studi, penelitian lebih lanjut masih 

diperlukan untuk meningkatkan akurasi prediksi 

dengan mempertimbangkan faktor eksternal lainnya. 

Meskipun regresi linear telah digunakan 

dalam berbagai studi, beberapa keterbatasan masih 

perlu diperhatikan. Salah satu kendala utama adalah 

ketidakmampuan model dalam menangani variabel 

yang memiliki hubungan non-linear, yang dapat 

menyebabkan hasil prediksi yang kurang akurat 

dalam kondisi pasar yang fluktuatif [10] Selain itu, 

penelitian sebelumnya jarang memasukkan faktor 

eksternal seperti strategi promosi dan perubahan 

preferensi konsumen, yang berpengaruh besar 

terhadap penjualan [11]. 

Untuk mengatasi keterbatasan ini, 

diperlukan eksplorasi lebih lanjut terhadap metode 

hybrid yang menggabungkan regresi linear dengan 

teknik machine learning lainnya. Dengan demikian, 

penelitian ini akan berkontribusi dalam mengisi 

kesenjangan yang ada dengan mengevaluasi 

efektivitas regresi linear dalam prediksi penjualan 

serta mengusulkan pendekatan alternatif yang dapat 

meningkatkan akurasi model [12] 

Penelitian ini bertujuan untuk menganalisis 

efektivitas metode regresi linear dalam memprediksi 

penjualan pada industri ritel serta mengevaluasi 

akurasi model tersebut dalam berbagai kondisi pasar. 

Selain itu, penelitian ini akan mengkaji sejauh mana 

model regresi linear dapat menangkap pola historis 

dari data penjualan dan memberikan hasil prediksi 

yang dapat digunakan sebagai dasar pengambilan 

keputusan bisnis. Studi ini juga bertujuan untuk 

membandingkan hasil prediksi model regresi linear 

dengan data aktual guna mengukur tingkat 

keakuratan metode tersebut dalam berbagai skenario 

bisnis. Untuk mencapai tujuan tersebut, penelitian 

ini akan menjawab beberapa pertanyaan penelitian, 

yaitu bagaimana implementasi metode regresi linear 

dalam memproyeksikan penjualan di bisnis ritel, 

seberapa akurat model prediksi regresi linear dalam 

memprediksi penjualan berdasarkan data historis, 

serta faktor apa saja yang mempengaruhi tingkat 

akurasi prediksi yang dihasilkan oleh model regresi 

linear. 

Penelitian memiliki beberapa keterbatasan, 

antara lain data yang digunakan dalam penelitian ini 

hanya mencakup periode tertentu tanpa 

mempertimbangkan variasi musiman yang lebih 

panjang. Model yang digunakan terbatas pada 

regresi linear tanpa membandingkan dengan metode 

prediksi lainnya seperti neural network atau decision 

tree. Selain itu, penelitian ini tidak memasukkan 

faktor-faktor eksternal yang tidak tersedia dalam 
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dataset, seperti tren sosial atau kebijakan pemerintah 

yang dapat mempengaruhi pola penjualan. Dengan 

demikian, penelitian ini diharapkan dapat 

memberikan wawasan mengenai efektivitas regresi 

linear dalam prediksi penjualan dan memberikan 

dasar bagi penelitian lanjutan yang lebih kompleks 

[13]. Selain itu, hasil penelitian ini dapat 

memberikan manfaat praktis bagi pelaku industri 

dalam mengoptimalkan strategi bisnis berbasis data 

[14]. 

2. TINJAUAN PUSTAKA 
 

Penelitian ini berfokus pada pengembangan 

model peramalan penjualan bagi CV. Stanley 

Mandiri Snack, yang beroperasi di industri makanan 

ringan, untuk membantu dalam perencanaan stok 

serta pengambilan keputusan manajerial. Dengan 

menggunakan metode regresi linier dan polinomial, 

peneliti dapat membangun model peramalan yang 

menghasilkan nilai R² sebesar 0,99, menunjukkan 

hubungan yang sangat kuat antara variabel 

independen dan dependen. Evaluasi menggunakan 

Mean Absolute Percentage Error (MAPE) 

menunjukkan bahwa nilai error kurang dari 2%, 

yang menandakan akurasi yang sangat tinggi dalam 

memprediksi penjualan. Hasil ini menunjukkan 

bahwa model regresi linier dan polinomial tidak 

hanya sederhana tetapi juga efektif, menjadikannya 

pilihan yang andal untuk membantu perusahaan 

meminimalkan ketidakpastian dalam penjualan pada 

periode mendatang dan menjaga kestabilan stok 

produk [15]. 

Penelitian ini mengeksplorasi penggunaan 

Bagian tinjauan pustaka dalam jurnal ini membahas 
konsep Data Mining, khususnya Regresi Linier 
Berganda, yang digunakan untuk menganalisis 
hubungan antara variabel bebas dan terikat guna 
memprediksi stok produk. Prediksi dalam bisnis 
berperan penting untuk mengoptimalkan manajemen 
persediaan, mencegah kekurangan atau kelebihan stok. 
RapidMiner digunakan sebagai alat bantu dalam 
implementasi dan evaluasi model prediktif. Studi 
sebelumnya menunjukkan efektivitas regresi linier 
berganda dalam berbagai bidang, termasuk peramalan 
stok dan analisis permintaan, yang dalam penelitian ini 
diterapkan untuk meramalkan persediaan produk 
madu di PT. Madu Pramuka Batang guna 
meningkatkan efisiensi perencanaan stok [16]. 

Penelitian ini menerapkan data mining dengan 

pendekatan regresi linear untuk meramalkan hasil 

penjualan di PT Awitama Cyndo Wahana, 

perusahaan yang bergerak dalam layanan 

pengurusan legalitas usaha. Berdasarkan data 

penjualan historis yang diproses dengan 

RapidMiner, penelitian ini menghasilkan model 

prediksi dengan tingkat akurasi tinggi, terbukti dari 

rendahnya nilai Root Mean Squared Error (RMSE) 

yang menunjukkan ketepatan hasil prediksi. Model 

ini memungkinkan PT Awitama Cyndo Wahana 

untuk mengidentifikasi tren penjualan masa depan 

secara lebih efektif. Dengan prediksi yang akurat ini, 

perusahaan dapat mengembangkan strategi 

pemasaran dan membuat keputusan bisnis berbasis 

data, sehingga memperkuat daya saing mereka 

dalam memenuhi kebutuhan pasar yang semakin 

berkembang, khususnya di kalangan wirausahawan 

baru yang membutuhkan layanan legalitas bisnis 

[17]. 

3. METODE PENELITIAN  

 
Pada penelitian ini menggunakan metode 

CRISP-DM (Cross-Industry Standard Process for 

Data Mining) CRISP-DM adalah metodologi 

standar dalam data mining yang digunakan secara 

luas dalam proses eksplorasi dan analisis data. 

Metodologi ini memiliki enam tahapan utama 

Business Understanding, Data Understanding, Data 

Preparation, Modeling, Evaluation, dan 

Deployment. Metode ini dipilih untuk memberikan 

kerangka kerja yang terstruktur dan terarah dalam 

membangun model prediksi penjualan pada Amanda 

Brownies Outlet Kesambi Cirebon. Berikut adalah 

tahapan CRISP-DM dalam gambar 3.1 ,beserta 

aktivitas pada setiap tahapan yang disajikan dalam 

bentuk diagram serta deskripsi aktivitasnya. 

 

 
Gambar 1 Tahapan CRISP-DM 

Adapun tahapan yang dilakukan untuk 

menyusun penelitian ini meliputi merumuskan 

masalah, literature review, analysis dengan CRISP-

DM, penyusnan laporan dan kesimpulan. Sebagai 

gambaran untuk tahapan pada penelitian dapat 

dilihat pada gambar 3.2. 
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Gambar 2 Tahapan Metode Penelitian 

3.1 Teknik Analisis Data 

Analisis data dilakukan menggunakan metode 

regresi linear dengan bantuan RapidMiner. Proses 

analisis mencakup persiapan, pengolahan data, serta 

pengujian model untuk memastikan tingkat akurasi 

prediksi. 

4. HASIL DAN PEMBAHASAN  

 
Pada tahap ini, dilakukan proses implementasi 

dan pengujian menggunakan metodologi CRISP-

DM (Cross-Industry Standard Process for Data 

Mining). Metodologi ini mencakup enam tahapan 

utama: business understanding, data understanding, 

data preparation, modeling, evaluation, dan 

deployment. Penjelasan berikut ini menggambarkan 

tahapan implementasi serta pengujian yang 

dilakukan: 

 
4.1. Business Understanding 

Penelitian ini bertujuan untuk: 

1. Menganalisis pengaruh variabel penjualan 

historis terhadap prediksi penjualan di Amanda 

Brownies Outlet Kesambi Cirebon. 

2. Membandingkan akurasi model regresi linear 

dengan metode prediksi tradisional. 

4.2. Data Understanding   

Penelitian ini memanfaatkan data penjualan 

dari Amanda Brownies Outlet di Kesambi, Cirebon, 

selama periode satu tahun terakhir. Data tersebut 

diekstraksi dari basis data perusahaan dalam format 

file xlsx. Dataset yang digunakan bersifat kualitatif 

dan diperoleh melalui tiga metode, yaitu studi 

pustaka, observasi, dan wawancara. Sampel yang 

diambil terdiri dari 36 entri data dengan 4 atribut. 

Tabel 3. 1  

4.3. Data Preparation 

Pada tahap Persiapan Data , data yang telah 

dikumpulkan dipersiapkan agar dapat digunakan 

dalam pembuatan model prediksi menggunakan 

algoritma regresi linier. Data yang belum terstruktur 

atau tidak lengkap perlu diproses agar memenuhi 

kualitas yang diperlukan. Namun demikian data set 

peneliti nampak sangat bersih dapat dilihat pada 

Gambar 3 Data Prepation. 

Atribut Keterangan 

Jenis 

brownies 

Varian rasa dari brownies Amanda 

Jun-24 Jumlah penjulan per box dari bulan 

Juni 2024 

Jul-24 Jumlah penjulan per box dari bulan 

Juli 2024 

Agu-24 Jumlah penjulan per box dari bulan 

Agustus 2024 

Jumlah 

penjualan 

Junlah penjulan per box dari bulan 

September 2023 sampai dengan 

bulan agustus 2024 
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Gambar 3 Data Prepation 

Dapat dipastikan data set nampak sangat bersih tidak 

adanya missing value atau data yang hilang dari 

salah satu atribut dan tidak ada data yang tidak 

konsisten yang terlihat dalam rentang min-max atau 

statistik lainnya, sehingga peneliti tidak perlu 

menggunakan tahapan cleaning data,reduction data, 

integration data. Hanya saja Peneliti  perlu 

melakukan tranformasi data dan import data.  

1. Transformation data pada tahap ini, dilakukan 

perubahan format, skala, atau struktur data agar 

sesuai dengan kebutuhan analisis atau model 

prediksi liniear yang akan digunakan. Atribut 

"Jenis Brownies" dijadikan ID, sementara 

atribut "Penjualan" dijadikan label yang akan 

digunakan dalam aplikasi RapidMiner. 

2. Import Data pada RapidMiner yang digunakan 

sebagai alat pembelajaran dalam ilmu data 

mining. Berikut adalah tampilan awal aplikasi 

RapidMiner saat pertama kali dibuka, yang 

dapat dilihat pada Gambar 4  berikut: 

 

Gambar 4 Tampilan Awal Aplikasi RapidMiner 

Langkah pertama yang dilakukan adalah 

mengimpor data. Dataset yang telah disiapkan 

kemudian dimasukkan ke dalam Repository 

RapidMiner. Repository ini berfungsi sebagai lokasi 

penyimpanan terpusat untuk data dalam aplikasi 

RapidMiner, yang dapat dilihat pada Gambar 5 

berikut: 

 

Gambar 5 Import Data 

Setelah itu, tentukan tipe variabel untuk 

setiap atribut. Atribut "Jenis Brownies" 

menggunakan tipe ID, sedangkan atribut , Juni 2024, 

Juli 2024, Aug 2024, dan penjualan menggunakan 

tipe variabel integer karena berisi data angka yang 

dapat dihitung. Atribut "Penjualan" akan dijadikan 

sebagai label karena atribut ini yang akan digunakan 

untuk menghasilkan keluaran prediksi, yang dapat 

dilihat pada Gambar 6 sebagai berikut : 
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Gambar 6 Menetukan Tipe Variable 

4.4. Modeling 

Tahap pemodelan melibatkan penggunaan 

algoritma dan teknik pada dataset yang telah 

dipersiapkan. Algoritma yang digunakan adalah 

Linear Regression, di mana variabel independen 

digunakan sebagai fitur dan variabel dependen 

sebagai target. Pembagian data menjadi data training 

dan data uji tidak dilakukan secara langsung, pada 

tahap ini operator read Excel digunakan untuk 

membaca data dari file Excel yang menjadi sumber 

dataset. Data dari file Excel akan dimasukkan ke 

dalam proses untuk diolah lebih lanjut seperti pada 

Gambar 7 Data berikut ini : 

 

 
Gambar 7 Read Excel 

Pada Gambar 7 Read Excel berjalan dengan 

baik ditandai dengan centang hijau pada Operator 

Read Excel, langkah selanjutnya peneliti 

membutuhkan operator Split Data untuk membagi 

dataset menjadi dua bagian, yaitu training data dan 

data pengujian (testing data) seperti pada Gambar 8 

berikut : 

 
Gambar 8 Split Data 

Gambar tersebut menunjukkan proses 

pemisahan data dalam RapidMiner Studio 

menggunakan operator Split Data. Proses dimulai 

dengan membaca data dari file Excel melalui 

operator Read Excel, yang menghasilkan output 

berupa dataset lengkap. Selanjutnya, operator Split 

Data digunakan untuk membagi dataset menjadi dua 

bagian, yaitu bagian untuk pelatihan (training) dan 

pengujian (testing) model. Pada konfigurasi Split 

Data, metode linear sampling digunakan untuk 

membagi data secara berurutan atau sistematis 

sesuai dengan jumlah partisi yang ditentukan. 

Output dari proses ini berupa dua subset data. 

 

Gambar 9 Parameter List Partitions 

Dapat dilihat pada Gambar 9 Parameter 

List Partitions, Proporsi pembagian data ditentukan 

di list parameter partitions menjadi 0.7 (70%) untuk 

pelatihan dan 0.3 (30%). Tahapan selanjut nya 

model regresi linear dibangun menggunakan data 

pelatihan (training data), model ini berfungsi untuk 

memprediksi variabel target (label) berdasarkan 

variabel independen. operator Apply Model dan 

operator liniear Regression dibutuhkan untuk 

diaplikasikan pada data pengujian (testing data) 

yang dapat dilihat pada Gambar 10 sebagai berikut. 

 

 
Gambar 10 Implementasi Metode Regresi Linier 

Kemudian operator Performance 

(Regression) ke tahap berikut nya  untuk mengetahui 

kinerja model regresi berdasarkan metrik evaluasi 

seperti Root Mean Squared Error (RMSE), Absolute 

Error, dan Relative Error, yang dapat dilihat pada 

Gambar 11 berikut :  
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Gambar 11 Implementasi Performance 

4.5. Evaluation 

Tahap evaluasi dalam penerapan model Prediksi 

Regresi Linear pada data mining bertujuan untuk 

memastikan pengembangan yang berkelanjutan 

melalui pemantauan kinerja, peningkatan model, dan 

penyesuaian terhadap perubahan kebutuhan bisnis. 

Dengan mengacu pada metodologi CRISP-DM 

(Cross-Industry Standard Process for Data Mining), 

evaluasi dilakukan secara iteratif untuk 

menyesuaikan model berdasarkan data baru atau 

kondisi yang berubah. Proses ini memungkinkan 

siklus analisis yang berulang guna menjawab 

tantangan baru serta meningkatkan akurasi prediksi. 

Keberhasilan tahap evaluasi ditunjukkan melalui 

hasil pengujian yang mencerminkan penurunan nilai 

error serta peningkatan ketepatan prediksi. 

Selengkapnya, ilustrasi mengenai kinerja model 

dapat dilihat pada Gambar 12 Operator Performance. 

Berdasarkan Gambar 12, data penjualan brownies di 

Outlet Kesambi Cirebon menunjukkan beberapa 

parameter penting dalam analisis prediksi penjualan. 

Penjualan salah satu jenis Brownies Vanila tercatat 

sebesar 503, sementara algoritma Regresi Linear 

memprediksi penjualan sebesar 542.257. Data 

historis menunjukkan bahwa penjualan Brownies 

Vanila pada bulan Juli sebanyak 157 item 

mengalami fluktuasi dari bulan Juni, dengan 

penjualan terendah sebesar 157 item pada bulan 

Agustus dan harga tertinggi sekitar 216 pada bulan 

Juni. Prediksi penjualan menunjukkan peningkatan 

yang signifikan, di mana nilai prediksi jauh lebih 

besar dari rata-rata historis. 

Tren ini mengindikasikan potensi peningkatan 

penjualan di masa depan. Dengan 

mempertimbangkan prediksi dan data historis ini, 

pemilik bisnis brownies dapat memperoleh wawasan 

yang berguna untuk strategi penjualan dan 

pengambilan keputusan bisnis. 

Tahap selanjutnya dalam analisis adalah pengujian 

dan evaluasi model menggunakan metrik Root Mean  

Square Error (RMSE) untuk mengukur akurasi 

prediksi. RMSE membantu menilai seberapa dekat 

hasil prediksi model dengan nilai aktual, di mana 

semakin rendah nilai RMSE, semakin akurat model 

prediksi yang digunakan. Hasil evaluasi ini dapat 

dilihat pada Gambar 13. 

 

Gambar 13 PerformanceVector 

Berdasarkan Gambar 13 menggunakan  

performa regresi pada RapidMiner, hasil evaluasi 

menunjukkan:  

1. RMSE 16.090 +/- 0.000 : Nilai Ini 

menunjukkan bahwa RMSE utama adalah 

16.090 89 dengan standar deviasi sebesar 

0.000. Standar deviasi ini menunjukkan 

seberapa tersebar atau bervariasi nilai-nilai 

RMSE dari rata-ratanya. Nilai ini 

mengindikasikan rata-rata kesalahan prediksi 

dari nilai sebenarnya dalam dataset.  

2. Absolute Error 13.291 +/- 10.421 : Standar 

deviasi dari absolute error, menunjukkan 

seberapa jauh nilai-nilai individual dari 

absolute error menyebar dari rata-rata.  

3. Relative Error 5.40% +/- 3.15%: Nilai ini 

masih dikategorikan baik karena menunjukkan 

bahwa rata-rata kesalahan relatif prediksi 

sekitar 5.40% dari nilai penjualan sebenarnya. 

 

4.6. Deployment 

Visualisasi Diagram Bar Column dalam Gambar 

4.12 memberikan gambaran yang jelas mengenai 

seberapa baik model dapat mencerminkan kesamaan 

antara skema data penjualan dan prediksi. Grafik 

batang ini membandingkan prediksi penjualan 

dengan penjualan aktual untuk berbagai jenis 

Gambar 12 Hasil Prediksi 
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brownies, membantu dalam menilai keakuratan 

model prediksi. 

 

Gambar 14 Visualisasi Diagram Bar Column 

• Sumbu Y: Menunjukkan jumlah penjualan. 

• Sumbu X: Berisi berbagai jenis brownies yang 

dianalisis, seperti Brownies Vanila Marble, 

Bolu Coklat Vanila, Bolu Ubi Keju, Bolu 

Pisang Keju, Bolu Pisang Cokelat, dan lainnya. 

• Warna batang biru: Menunjukkan prediksi 

penjualan. 

• Warna batang hijau: Menunjukkan penjualan 

aktual. 

Dari grafik ini, Brownies Vanila Marble memiliki 

prediksi penjualan tertinggi (batang biru) dan juga 

penjualan aktual tertinggi (batang hijau), meskipun 

angka penjualannya sedikit lebih rendah 

dibandingkan prediksi. Secara umum, sebagian 

besar jenis brownies memiliki prediksi penjualan 

yang sedikit lebih tinggi dibandingkan dengan 

penjualan aktual, menunjukkan bahwa model 

cenderung melebihkan hasil prediksi. Namun, pada 

beberapa jenis brownies seperti Bolu Coklat Vanila, 

Bolu Pisang Keju, dan Bolu Talas Cokelat, 

perbedaan antara prediksi dan penjualan aktual lebih 

kecil, menandakan prediksi cukup akurat. 

Secara keseluruhan, grafik ini menunjukkan bahwa 

model prediksi berbasis Regresi Linear yang 

digunakan dalam memprediksi penjualan di Amanda 

Brownies Outlet Kesambi Cirebon bekerja dengan 

baik. Meskipun terdapat sedikit overestimasi pada 

beberapa jenis brownies, perbedaannya tidak terlalu 

signifikan, sehingga model ini dapat dijadikan alat 

bantu dalam strategi penjualan dan pengambilan 

keputusan bisnis. 

 

5. KESIMPULAN  

Berdasarkan permasalahan yang telah 

dirumuskan dalam latar belakang penelitian ini, 

dapat disimpulkan bahwa pengembangan Metode 

Prediksi Regresi Linear di Amanda Brownies Outlet 

Kesambi Cirebon, memberikan hasil yang dapat 

disimpulkan sebagai berikut: 

1. Penelitian ini berhasil mengimplementasikan 

Metode Prediksi Regresi Linear di Amanda 

Brownies Outlet Kesambi Cirebon. Melalui 

proses CRISP-DM (Cross-Industry Standard 

Process for Data Mining), data diproses mulai 

dari business understanding, data 

understanding, data preparation, modeling, 

evaluation, hingga deployment menggunakan 

regresi linear. Data historis penjualan yang 

digunakan dalam penelitian ini mencakup 

periode dari bulan Juni 2024 hingga Agustus 

2024, dengan total 37 data yang telah diseleksi 

dan diproses. 

2. Akurasi model prediksi penjualan berbasis 

Regresi Linear di Amanda Brownies Outlet 

Kesambi Cirebon, menunjukkan tingkat 

akurasi yang cukup baik, sebagaimana diukur 

dengan indikator RMSE (Root Mean Square 

Error). Nilai RMSE 16.890 dengan margin 

kesalahan ±0.000 menunjukan angka yang 

rendah, dengan demikian prediksi dapat 

diandalkan, meskipun terdapat beberapa outlier 

yang mempengaruhi hasil pada periode 

tertentu. Model ini efektif untuk data dengan 

hubungan linear antara variabel. 
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